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[요    약]

1인 가구의 경우 범죄 및 질병 등 비상시 대처 능력이 떨어지고 외출시 원격 케어에 대한 요구(집안 컨디션 케어, 반려동물 대응 

등)가 큰 편이다. 본 논문은 AWS 클라우드의 머신러닝 서비스인 SageMaker와 IoT 플랫폼인 Greengrass를 활용하여, 1인 가구 돌

봄 IoT 서비스를 제안한다. 제안하는 서비스 제공을 위해 카메라와 각종 센서를 설치한 라즈베리 파이 노드를 설치하였으며, 집안 

곳곳을 자유롭게 이동하며 상황을 전달할 수 있는 지능형 이동체를 활용한다. AWS IoT Greengrass를 기반으로 IoT 디바이스를 등

록하고, 관리하며, 클라우드 플랫폼과 연동한다. 또한 SageMaker를 기반으로 사용자 인식을 위한 모델을 학습/배포하여 효과적인 

지능형 서비스를 제공한다.
 

[Abstract] 

Single-person households face increased vulnerability to emergencies such as crime and illness, emphasizing the necessity for 
remote care solutions, including home and pet care. This paper introduces a novel approach to single-person care IoT services, 
leveraging AWS cloud-based machine-learning service, SageMaker, and its IoT platform, Greengrass. The proposed service 
involves the deployment of Raspberry Pi nodes equipped with cameras and various sensors, alongside intelligent mobile devices 
capable of dynamic movement within the household for video delivery. The system efficiently registers, manages, and interfaces 
with cloud platforms through AWS IoT Greengrass. Furthermore, it enhances its capabilities by training and distributing models 
for user recognition based on SageMaker, delivering intelligent services tailored to individual needs.
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Ⅰ. 서  론 

초창기 IoT 서비스는 수집된 데이터를 클라우드에서 저장 

및 처리하여 결과를 전달하는 형태로 개발되었다. 그러나, 연

결된 디바이스가 많아지고, 지연에 민감한 서비스가 등장하면

서, 사용자 및 IoT 디바이스에 가까운 위치 즉, 에지(Edge)에

서 데이터를 분석 및 처리하는 방법이 요구되고 있다[1]. 에

지 컴퓨팅은 IoT 데이터의 발생 위치와 가까운 곳에서 실시

간으로 대용량 데이터를 처리하여 지연을 최소화하고, 네트워

크에 모든 데이터를 전달하지 않으므로 보안상 장점이 있다. 

또한 대용량 데이터의 신속한 처리에 유리하여 효과적인 

AI/ML 기반의 지능형 IoT 서비스 제공이 가능하다[1].

본 논문에서는 클라우드 기반 지능형 IoT (Internet of 

Things) 서비스 제공을 위해 AWS (Amazon Web Service) 

Greengrass를 활용하여 IoT 디바이스를 등록, 관리하고, 클

라우드 기반 기계학습 기술인 AWS SageMaker를 활용하여 

클라우드 기반 머신러닝을 활용한 1인 가구를 위한 지능형 

IoT 서비스를 개발하였다.

제안하는 서비스는 댁내의 다수 디바이스를 통해 다양한 

지능형 서비스를 제공한다. 실내 온도, 습도, 미세먼지 등 공

기질을 모니터링하는 실내 케어 기능을 제공하며, 사용자와 

상호작용하는 지능형 이동 디바이스를 배치하여 실내공간을 

자유롭게 이동하면서 곳곳의 실시간 영상을 제공한다. 또한 

AWS SageMaker를 기반으로 사용자 인식 모델을 학습하여 

사용자가 손쉽게 인식할 대상을 등록할 수 있으며, 인식을 위

한 모델의 훈련 배포가 용이하다. 만약 허용하지 않는 사람이 

등장했을 경우 이미지를 저장하고, 인식 결과를 AWS QLDB 

(Quantum Ledger Database)에 저장하여 위변조를 막고 신

뢰성을 확보한다.

이를 위해 본 논문은 2장에서 서비스 개발에 활용한 클라

우드 기반 머신러닝 기술을 소개하고, 3장에서 제안하는 시스

템 구조 및 구현 환경을 설명한다. 4장에서는 주요 기능별 프

로시저와 구현 결과를 제시하고 5장에서 결론을 맺는다.

Ⅱ. IoT 서비스를 위한 클라우드 기반 머신러닝 기술

2-1 클라우드 기반 IoT 플랫폼 

대표적인 클라우드 기반 IoT 플랫폼인 AWS IoT 

Greengrass는 IoT 애플리케이션 구축, 배포 및 관리 기능을 

제공하는 클라우드 서비스이다. 사용자는 AWS IoT 

Greengrass를 사용하여 학습된 기계학습 모델을 배포하고, 

디바이스가 생성하는 데이터를 통해 로컬에서 추론을 처리하

며, 디바이스 데이터를 필터링 및 관리할 수 있다. 또한 로컬 

네트워크의 다른 디바이스 뿐 아니라 AWS IoT 코어(Core)

와 안전한 통신수단을 제공하여, IoT 데이터를 안전하게 클

라우드로 전달할 수 있다. AWS IoT Greengrass는 구성 요

소(Component)라고 하는 소프트웨어 모듈을 기반으로 에지 

애플리케이션을 구축할 수 있으며 에지 디바이스를 AWS 서

비스 또는 타사 서비스와 쉽게 연결할 수 있다[2].

2-2 클라우드 기반 기계학습 서비스 

AWS SageMaker는 완전 관리형 기계학습 서비스로 머신

러닝 모델을 쉽고 빠르게 구축하고 학습시킬 수 있으며, 학습

된 모델을 프로덕션 지원 호스팅 환경에 직접 배포할 수 있다. 

Jupyter Notebook 인스턴스를 제공하여 탐색 및 분석에 필

요한 원본 데이터의 쉬운 접근을 지원하며 분산된 환경 내 대

규모 데이터를 효율적으로 실행하는 데 최적화된 다양한 머

신러닝 알고리즘들을 제공한다. 또한 특정 워크플로우에 맞게 

조정되는 유연한 분산형 학습 기능을 제공하며 클릭 몇 번으

로 모델을 학습하고 안전하고 확장 가능한 모델 배포를 지원

한다[3].

Ⅲ. 제안하는 클라우드 기반 1인가구 IoT 서비스

그림 1은 본 논문에서 제안하는 지능형 IoT 서비스를 제공

하기 위한 시스템 구성도이다. 지능형 서비스를 제공하기 위

해 두 가지 타입의 IoT 디바이스를 활용한다. Greengrass 

코어 디바이스는 데이터를 수집하고 클라우드에서 학습된 모

델을 기반으로 지능형 서비스 제공을 위한 추론을 실행한다. 

Greengrass 클라이언트 디바이스는 다양한 위치의 데이터 

수집을 위해 다수의 디바이스로 구성 가능하며, 코어 디바이

스와 통신하며 데이터를 수집하고, 추론 결과에 따라 다양한 

기능을 실행할 수 있다.

그림 1. 제안하는 시스템 구성도

Fig. 1. Proposed system overview

IoT 디바이스에서 수집된 데이터는 AWS 클라우드로 전송

된다. 수집된 데이터는 AWS의 서버리스 솔루션인 람다
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(Lambda)[4]를 통해 비동기적으로 처리된다. 본 시스템에서

는 IoT 디바이스에서 데이터가 수집되면 미리 정의된 람다 

함수에 의해 AWS 데이터베이스 솔루션인 RDS[5]에 수집된 

데이터를 저장한다. 지능형 서비스 제공을 위해 AWS 

SageMaker로 특정 추론을 위한 모델을 생성/학습하고, 학습

된 모델은 추론을 수행할 Greengrass 코어 디바이스로 배포

된다. 또한 제안하는 시스템은 타겟 이벤트의 영속적인 저장

을 위해 AWS QLDB를 활용한다. QLDB는 완전 관리형 원장 

데이터베이스로, 중앙의 신뢰 기관이 소유하는 투명하고, 변

경 불가능하며, 암호화 방식으로 검증 가능한 트랜잭션 로그

를 제공한다[6]. 이를 기반으로 원장의 데이터 변경 내용을 

추적하며 완전하고 검증 가능한 방법으로 기록을 유지할 수 

있다[7].

3-1 하드웨어 개발 환경

제안하는 시스템의 Greengrass 코어 디바이스는 라즈베

리파이 (Raspberry Pi) 4B[8]를 사용하였고, 영상 데이터 

수집을 위한 Intel RealSense F455 카메라 모듈[9], 공기 

질 데이터 수집을 위해 미세먼지 센서 PMS7003과 온습도 

센서 DHT22를 설치하였다.

제안하는 시스템은 다양한 공간 정보를 수집하기 위해 그

림 2와 같이 Greengrass 클라이언트 디바이스로 구동되는 

지능형 이동체를 구현하였다. 지능형 이동체는 컨트롤러로 라

즈베리파이 4B가 장착되어 있으며 구조체의 머리 부분에 pi 

카메라[10]를 설치하여 영상 데이터를 수집할 수 있도록 하

였다. 4개의 바퀴에는 모터가 설치되어 사용자의 제어에 따라 

원하는 곳으로 이동하며 스피커를 장착하여 경고음, 음성 출

력 등을 지원할 수 있게 구성하였다.

그림 2. Greengrass 코어 디바이스[11]와 클라이언트 디바이스

Fig. 2. Greengrass core device and client device

3-2 웹앱 구현 환경

제안하는 시스템의 사용자 인터페이스는 그림 3의 개발환

경을 기반으로 웹앱으로 구현하다. 프론트엔드는 Vue.js 로 

구현하였으며, 백엔드는 Python-Flask, 웹 스크래핑을 위해 

BeautifulSoup4[12]를 활용하였다. 데이터베이스는 AWS

의 RDS를 이용하였고 MariaDB 엔진을 활용한다.

그림 3. 웹앱 구현 환경

Fig. 3. Implementation environment of Web App

Ⅳ. 지능형 IoT 서비스 설계 및 구현

본 논문에서 제한하는 지능형 IoT 서비스는 1인 가구를 위

한 서비스로 온도, 습도, 미세먼지 등 공기질을 모니터링 하는 

실내 케어 기능과 더불어 사용자와 상호작용하는 지능형 이

동체를 통해 댁내 공간을 자유롭게 이동하면서 집안 곳곳의 

실시간 영상을 제공한다. 또한 AWS SageMaker를 기반으로 

사용자의 얼굴 모델 생성/학습하여 집안에 들어오는 사람의 

얼굴을 인식하여, 등록하지 않은 사람이 침입했을 경우 이를 

인식하여 침입자의 이미지를 QLDB에 저장하여 위변조를 막

고 신뢰성을 확보하여 침입의 증거로 활용하도록 한다.

4-1 실내 케어 서비스

1) 실내 케어 서비스 프로시저

그림 4는 실내 공기질을 모니터링하기 위한 실내 케어 서

비스의 프로시저이다. 사용자는 웹앱에서 실내 케어 기능을 

선택하는 즉시 온습도와 미세먼지 데이터 측정 요청을 백엔

드(WAS:Web Application Server)에 전달한다. WAS는 코

어 디바이스와 소켓 통신을 통해 연결되고 온습도 요청 메시

지를 전달받은 코어 디바이스는 센서 값을 측정해 배포

(Publish)한다. 이후 측정 완료 메시지를 반환하고, 동시에 

IoT 코어에 측정한 센서값을 전달한다. AWS IoT 코어가 센

서값을 받으면 이것이 람다 함수를 호출하는데, 이 람다 함수

는 전달받은 센서값을 완전 관리형 데이터베이스 솔루션인 

RDS에 삽입하는 코드를 수행한다. 결과적으로 사용자 요청

그림 4. 실내 케어 서비스 프로시저

Fig. 4. Indoor care service procedure
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을 통해 코어 디바이스의 센서값이 RDS에 전달되며, 사용자

는 측정된 온습도, 미세먼지 농도, 측정 시간을 UI에서 확인

할 수 있다.

2) 실내 케어 데이터 저장

본 시스템에서는 센서 데이터 업데이트를 위해 비동기 컴

퓨팅 서비스인 AWS 람다를 활용하였다. 람다 함수를 생성하

고, 해당 함수가 실행되는 조건인 ‘규칙’을 정의한다. 여기서

는 이동체에 전달되는 모든 값이 변경되는 경우, 실행되어야 

하므로, 규칙 속성에서 SQL의 모든 속성값을 정의하였다. 다

음 실행할 타겟 람다 함수를 선택하면 된다.

다음으로 람다 함수 트리거를 위한 구성이 필요하다. AWS 

IoT의 Custom IoT rule에 이전에 구성한 규칙 속성의 ARN

을 입력하여 해당 람다의 호출 설정을 완료한다.

마지막으로 실제 람다가 호출되었을 때 수행해야 할 내용

을 정의하기 위해, 그림 5와 같은 센서데이터 업로드 코드를 

람다 함수에 입력한다. 구현시에는 RDS에 센서데이터를 삽

입하는 코드를 작성하였으며 이를 통해 RDS에 온도, 습도, 

미세먼지 농도, 측정 시간을 삽입한다.

Procedure onDataReceived (event : SensorDevice )

// Extract sensor data from event parameter

temp := event.getTemperature( )

humi := event.getHumidity( )

PMS := event.getPMData( )

// Get current time

currentTime := getCurrentTime( )

// Connect to AWS database

awsConnection := connectToAWSDatabase( )

// Upload data to AWS database

uploadDataToAWSDatabase ( awsConnection, 

temp, humi, PMS, currentTime )

End Procedure

그림 5. 센서 데이터 업로드 슈도코드

Fig. 5. Sensor Data Upload Pseudo Code

그림 6. 센서 데이터 수집 결과 (RDS)
Fig. 6. Sensor data collection result 

그림 6은 위에서 정의한 람다 함수를 통해 RDS의 

MariaDB에 데이터 업로드한 결과를 보인다. idDHT_data가 

46, 47인 데이터는 AWS 람다 함수를 테스트 값이고 이후에 

실제 데이터가 쌓여가는 것을 확인할 수 있다.

3) 실내 센싱 데이터 요청

데이터 센싱 및 전달을 위해 백엔드와 코어 디바이스는 소

켓을 설정하여 센서값 요청 및 전달을 처리한다. 백엔드는 센

서값이 필요할 때 연결된 소켓을 통해 센서 측정 요청 메시지

를 전송하며, 센서값이 정상적으로 수신되면 소켓을 종료하고 

해당 값을 반환한다. 

코어 디바이스인 라즈베리파이는 자신에게 설치된 센서값

을 제공하기 위해 소켓 서버로 동작하며, 센서 데이터 요청을 

받으면, GetDhtValue 함수를 실행하여 연결된 온습도 및 미

세먼지 센서의 데이터를 수집하고 소켓을 통해 전달한다.

4) 실내 케어 수행 결과

앞서 설명한 바와 같이 라즈베리파이를 통해 수집된 데이

터는 RDS 데이터베이스에 업로드되며, 결과적으로 그림 7과 

같이 사용자는 웹앱을 통해 측정된 온습도 및 미세먼지 농도

를 확인할 수 있다.

* screen shot of app operation.

그림 7. 실내 케어 서비스 구현 결과

Fig. 7. Indoor care service implementation result

4-2 환경 모니터링을 위한 이동형 홈 CCTV 서비스

환경 모니터링 기능은 사용자가 지능형 이동체를 조작하여 

원하는 장소로 이동시키고, 설치된 카메라를 통해 실시간으로 

영상을 제공한다.
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1) 홈 CCTV 서비스 프로시저

그림 8은 지능형 이동체 제어 프로시저이다. 사용자가 지

능형 이동체의 이동을 위해 웹앱의 특정 버튼을 누르면 소켓 

통신을 통해 엣지 디바이스에 이동 방향이 전달되며, 이를 수

신한 엣지 디바이스(지능형 이동체)는 적합한 액추에이터를 

동작 시킨다.

그림 8. 지능형 이동체 제어 절차

Fig. 8. Intelligent moving device control procedure

그림 9는 이동체 카메라의 영상 수신 프로시저이다. 사용

자 웹앱을 통해 영상을 요청하면, 백엔드에 영상 수신을 위한 

함수가 호출되어 코어 디바이스에게 mjpeg-streamer[13] 

서버 실행 요청을 보낸다. 코어 디바이스는 영상 송출을 위한 

서버를 실행하고, 영상 수신을 위한 URL을 프론트엔드로 전

달하며, 프론트엔드에서 영상을 재생한다.

그림 9. 이동체 영상 수신 절차

Fig. 9. Video receiving procedure of moving device

2) 지능형 이동체 제어

본 논문에서 제안된 지능형 이동체는 IoT Greengrass 클

라이언트 디바이스로 구성하였다. 지능형 이동체의 이동(전/

후진, 좌/우 회전)과 카메라 각도 조절을 위해 총 8개의 이동  

함수를 구성하였다. 이를 통해 사용자는 지능형 이동체를 집

안의 원하는 장소로 이동시키고, 카메라를 상하좌우로 조작하

여 다양한 각도로 집 안을 살펴볼 수 있다.

전/후진 이동함수는 호출되는 시간만큼 모터를 순/역방향

으로 회전시키며, 우회전, 좌회전시에는 원하는 각도값을 입

력하여 진행방향을 조정한다. 또한 카메라 각도 조정의 경우

에도 각도 값을 입력받아 원하는 만큼 카메라를 조정한다. 백

엔드는 그림 10과 같이 위와 같은 이동 메시지의 내용에 따라 

실행할 내용을 구분한다.

def handle command ( command , cs , addr ) :

if ‘Go’ in command :

_thread.start_new_thread (JamesGo, (cs, addr ))

elif ‘Back’ in command :

_thread.start_new_thread (JamesBack, (cs, addr 

))

elif ‘Right‘ in command :

angle = int ( command.split ( ” ” ) [ 3 ])

_thread.start_new_thread (JamesRight, (cs, addr, 

angle))

elif’ Left’ in command :

angle = int ( command.split ( ” ” ) [ 3 ] )

_thread.start_new_thread (JamesLeft, (cs, addr, 

angle))

elif’ Pitch’ in command :

direction, angle = command.split ( ” ” ) [ 3 ], int 

( command.split ( ” ” ) [ 4 ])

_thread.start_new_thread (handlepitch, (cs, addr, 

direction, angle )

그림 10. 지능형 이동체 제어 슈도코드

Fig. 10. Intelligent moving device control pseudo code

*screen shot of app operation.

그림 11. 홈 메뉴 및 홈 CCTV 서비스

Fig. 11. Home Manu and Home CCTV service
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3) 실시간 영상 전송 기능 구현결과

그림 11은 제안하는 서비스의 메인화면 및 실시간 영상 전

송 결과를 보여준다. 사용자는 홈 화면에서 제공하는 기능을 

선택할 수 있으며, 홈 CCTV 메뉴를 선택 할 경우, 오른쪽과 

같이 실시간 영상을 확인할 수 있으며, 배치된 버튼을 통해 

지능형 이동체를 제어할 수 있다.

4-3 사용자 얼굴인식 서비스

사용자 얼굴인식 기능은 AWS SageMaker를 통해 얼굴을 

학습하여 등록 사용자를 인식하며, 허용되지 않은 사람이 인

식될 경우 이벤트를 기록한다. 사용자 영상 획득을 위해 라즈

베리파이로 구성된 AWS IoT Greengrass 코어디바이스에 

Pi 카메라를 활용하며, 인식결과 전달을 위해 클라이언트 디

바이스인 지능형 이동체를 활용한 복합 서비스이다.

1) 사용자 얼굴인식 서비스 프로시저

사용자 얼굴인식 서비스 기능을 위해서는 먼저 인식할 사

용자의 얼굴인식 모델을 생성하고 대상의 얼굴 데이터를 학

습해야 한다.

그림 12는 얼굴인식 학습을 위한 프로시저이다. 얼굴인식 

학습은 AWS SageMaker 오토파일럿으로 수행하였다. 얼굴

인식을 위해 특정 사용자의 얼굴 사진을 AWS S3 버킷[14]

에 업로드하고 이를 기반으로 모델을 튜닝한다. 모델 생성이 

완료되면, S3에 모델 튜닝 정보를 저장하고 생성된 모델 중 

최적의 모델을 선택한다. AWS IoT 코어에서 S3 버킷에 저

장된 모델을 AWS IoT Greengrass 구성 요소로 연결하고, 

AWS SageMaker의 Experiments를 활용하여 코어 디바이

스에 모델을 배포하면 얼굴인식 기능을 수행할 수 있다. 이와 

같은 방법을 통해 코어 디바이스에 모델을 저장하거나 추론 

코드를 넣지 않아도 얼굴인식 기능을 수행할 수 있다.

그림 12. 사용자 얼굴인식을 위한 모델 학습 프로시저

Fig. 12. Training procedure for User Face Recognize

그림 13은 학습된 얼굴인식 모델을 기반으로 실제 사용자 

얼굴을 인식하는 프로시저이다. 코어 디바이스에 배포된 소켓 

서버가 얼굴 인식 기능을 실행한다. 코어 디바이스에서 Pi 카

메라를 통해 입력된 영상을 기반으로 얼굴인식 추론을 실행

하며, 인식 결과를 클라이언트 디바이스에 전달한다. 만약 정

상 사용자로 인식될 경우, 이 결과를 수신한 지능형 이동체는 

사용자의 이름을 호출하는 특정 기능을 실행한다. 만약 Pi 카

메라 영상이 허용되지 않은 침입자로 인식된 경우, 즉시 카메

라 이미지가 캡처되고 이벤트 발생 시간과 함께 영상 파일이 

AWS S3 버킷에 업로드되며 Amazon QLDB에 S3 URL을 

저장한다.

그림 13. 사용자 얼굴인식 프로시저

Fig. 13. User Face Recognize Procedure

2) SageMaker 기반 얼굴인식 모델 구축

얼굴인식을 위한 모델 학습을 진행하기 위해서는 학습할 

이미지 데이터가 필요하다. 먼저 OpenCV 라이브러리와 웹

캠을 사용하여 영상을 촬영한 뒤, 그 영상을 프레임 단위로 

캡쳐하여 jpg 파일로 저장한다. SageMaker 오토파이럿을 사

용하기 위해서는 최소 500개의 데이터가 요구된다. 본 논문

에서는 589개의 데이터를 사용했다.

다음은 얼굴인식을 위한 데이터셋을 만드는 과정으로 로컬

에서 라이브러리를 설치해야 하는 번거로움을 피하기 위해 

구글 Colab을 사용했다. 이미지를 80x80 픽셀 크기로 만들

어 총 6400개의 feature를 생성하였고 이를 그림 14와 같이 

589x6401 (1개는 label)의 CSV 데이터셋으로 저장하였다.

그림 14. Feature 생성 및 CSV 변환 결과

Fig. 14. Feature creation and CSV transition result
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SageMaker 오토파일럿을 실행하기 위해 앞에서 생성한 

CSV 파일을 Amazon S3에 업로드하고 SageMaker 콘솔에 

접속한다. SageMaker studio를 통해 Jupyter studio에 접

속하고 SageMaker Experiments를 생성한다.

학습을 위한 데이터셋 형식은 CSV, Parquet, Manifest 

파일만 가능하며 Target으로 데이터셋의 column 중 하나를 

선택한다. 다음으로 머신러닝 예측 모형을 선택할 수 있는데, 

auto를 선택하면 데이터를 분석하여 자동으로 예측 모형을 

결정한다. 

SageMaker Experiments가 생성되면 데이터 전처리 과

정이 진행된다. 전처리 과정중 과대적합 또는 과소적합을 막

기 위해 자동으로 데이터를 섞고 분할한다. 전처리 과정의 결

과는 SageMaker Experiments 설정에서 정한 S3 출력 경

로에서 확인할 수 있다.

다음으로 Candidate definition generated 과정은 데이터 

학습에 적합한 모델 후보들을 생성하는 과정이며, Feature 

engineering은 과대적합과 데이터 예측의 편향을 방지하기 

위해 차원 축소, 스케일링, 변형 과정을 진행한다. 후보 모델 

생성 결과도 타겟 S3 버킷에 저장된다.

모델 튜닝 과정은 모델의 하이퍼파라미터를 조정하여 모델

의 정확도 손실률을 계산한다. 하이퍼파라미터의 값에 따라 

모델의 정확도와 손실률은 다양한 결과가 나오는데, 자동으로 

하이퍼파라미터를 다양하게 조정하여 최상의(최저손실률) 머

신러닝 모델을 쉽게 얻을 수 있다. 

모델 튜닝이 끝나면 하이퍼파라미터 튜닝을 통해 얻은 모

든 모델의 정보(하이퍼파라미터의 설정값) 등을 문서화 (오토

파일럿 리포트)하여 S3 출력 경로에 업로드한다.

오토파일럿 과정이 모두 끝나면 그림 15와 같이 생성된 모

델 후보를 확인할 수 있고, 최상의 모델을 선택할 수 있다. 모

델 후보 리스트 좌측 상단에 deploy model 버튼을 클릭하면 

endpoint를 생성하여 모델을 배포할 수 있다[15].

그림 15. SageMaker 오토파일럿 모델 훈련 완료

Fig. 15. Training complete of SageMaker autopilot model

엔드포인트 생성이 끝나면 모델 배포[16] 상태가 활성화 

상태가 되며 그림 16과 같이 배포될 모델의 상세 정보를 확인

할 수 있다.

그림 16. SageMaker 오토파일럿 최적 모델 상세 정보

Fig. 16. Optimal model detail information of SageMaker 
autopilot model

그림 17은 S3 버킷에 보관된 SageMaker Experiments

의 결과물이다. 데이터 전처리 과정, autoML 후보 모델, 모델 

훈련 과정, 하이퍼파라미터 튜닝 과정과 모델 검증 결과 등의 

보고서와 함께 배포한 모델을 확인할 수 있다.

그림 17. SageMaker 오토파일럿 결과

Fig. 17. Result of SageMaker autopilot

3) 사용자 얼굴인식 수행 과정

사용자 얼굴인식을 수행할 코어 디바이스인 라즈베리파이

에 구성 요소 배포를 완료하면, 코어 디바이스인 라즈베리파

이4에서 소켓 서버가 실행된다. 

백엔드 컨트롤러를 통해 얼굴인식 요청이 코어 디바이스 

에 전달되면 인식 결과를 반환하게 되는데, 사전에 등록된 사

용자로 인식된 경우, 이름과 인식 정확도가 반환된다. 

얼굴인식 실험을 위해 min과 hyo 두 사람의 데이터 모델
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을 생성하여 학습을 진행하였다. 얼굴인식 결과는 입력된 사

진을 기반으로 인식 정확도를 10번 측정하여 평균값을 구한

다. 만약 평균값이 일정한 기준값(실험시 0.99) 보다 낮다면 

이는 미등록 침입자로 판단한다. 이 경우, 그림 18과 같이 즉

시 화면을 캡쳐해서 Amazon S3 bucket에 저장한다. 동시에 

그림 19와 같이 이벤트 등록 시간과 캡쳐한 사진의 S3 URL

을 Amazon QLDB에 저장하여 추후 객관적 증거로 활용할 

수 있도록 한다.

*screen shot of web processing.

그림 18. 침입자 이미지 업로드 결과 (S3 Bucket)
Fig. 18. Intruder image upload result (S3 Bucket)

*screen shot of web processing.

그림 19. 침입 이벤트 저장 결과 (Amazon QLDB)
Fig. 19. Intrude event saving result (Amazon QLDB)

4) 사용자 얼굴인식 수행 결과

사용자 얼굴인식 결과가 도출되면, 클라이언트 디바이스인 

지능형 이동체에게 결과를 전달한다. 코어 디바이스와 클라이

언트 디바이스는 서로 소켓 통신을 설정하고 얼굴인식 결과

인 사용자 이름을 전달한다. 지능형 이동체는 사용자의 이름

을 수신하면 TTS(Text to Speech)를 활용하여 스피커로 

“Hi, 사용자 이름”과 같이 웰컴 메시지를 재생한다.

*screen shot of app operation.

그림 20. 얼굴인식 결과 

Fig. 20. Face recognize service result

그림 20은 웹앱에서의 사용자 얼굴인식 수행 결과이다. 오

른쪽은 등록된 사용자로 인식된 결과로, 사용자 이름이 출력

되는 것을 확인할 수 있으며, 왼쪽은 등록되지 않은 사용자의 

경우, 해당 이미지를 확인할 수 있는 URL을 보여준다.

Ⅴ. 결  론

본 논문은 AWS 클라우드를 기반 머신러닝 및 IoT 솔루션

을 활용하여 1인 가구 돌봄 IoT 서비스를 제안하였다. 제안하

는 시스템은 영상 인식을 위한 카메라, 공기 질 모니터링을 

위한 다양한 센서가 설치되어 있는 IoT 디바이스와, 댁내 곳

곳의 상황을 확인하기 위한 지능형 이동체, 그리고 이를 통해 

수집된 데이터를 기반으로 지능형 서비스를 제공하기 위한 

클라우드 플랫폼으로 구성되어 있다. 

이를 위해 본 논문에서는 주요 기능별 프로시저를 제안하

였고, 이를 제공하기 위한 시스템 개발 환경을 소개하였으며, 

AWS IoT Greengrass 기반의 IoT 디바이스 등록, 관리 절

차, AWS SageMaker 기반의 지능형 얼굴인식을 위한 모델 

학습/배포/인식기능, 지능형 이동체 제어 및 CCTV 전송 기

능 등 세부 구축 과정을 기술하였다.

제안하는 1인가구 돌봄 IoT 서비스는 웹앱을 기반으로 사

용자 인터페이스를 구성하여, 실내 공기 질 모니터링 기능, 사

용자 인식기능, 이동형 CCTV 기능을 제공한다. 사용자는 웹

엡을 통해 댁내 환경을 모니터링하고, 사전에 등록되지 않은 

침입자를 구분하며, 이벤트 인식 결과를 완전 관리형 원장 데

이터베이스 시스템인 AWS QLDB에 저장하여 변경 불가능하

며, 암호화된 형태로 기록을 유지한다. 또한 외부에서도 지능

형 이동체의 제어를 통해 댁내 곳곳을 이동하며, 실시간 영상

을 제공받을 수 있어, 1인 가구의 댁내 관리에 효과적으로 활

용 할 수 있으며, 사용자의 심리적 안녕감을 개선할 수 있을 

것으로 기대할 수 있다[17].

향후 본 문서에서 설명하는 개발 결과물을 바탕으로 IoT 

디바이스 및 지능형 서비스의 신뢰 관리 기술 분석 등에 활용

할 예정이다.
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